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ملخص
اللغات ومعالجة الصور على والتعرف الطبي التشخيص مثل مجالات في هائلة بإمكانيات العميق التعلم شبكات تتمتع
الحاجة بسبب كبيرة تحديات (SoC) الرقاقة على النظام منصات على الشبكات هذه تنفيذ يمثل ذلك، ومع الطبيعية.
على العميق التعلم نماذج لادٔاء شاملاً وتحليلاً شاملاً تحقيقاً التقرير هذا يقدم كبيرة. وموارد معقدة حسابية عمليات الٕى
لتصنيف عملية حالة دراسة التقرير يقدم التحديد، وجه وعلى الاجٔهزة. تسريع على التركيز مع المختلفة، SoC منصات
نماذج تنفيذ المشروع يستلزم بذلك. المرتبطة والفوائد التحديات حول قيمة رؤى يوفر مما الكهربائي، القلب تخطيط
وقت حيث من ادٔائها وتحليل SoC رقاقات على مختلفة منصات على القلب كهربية تخطيط لتصنيف العميق التعلم
مختلف على العميق التعلمّ نماذج ادٔاء لتحسين فهمنا تعزيز في النتائج وتساهم الموارد. واستخدام الطاقة وكفاءة التنفيذ

المجال. هذا في المستقبلية للابٔحاث ارٕشادات تقديم جانب الٕى المرتكزة الحاسوبية الرقاقات منصات
.(ECG) الكهربائي القلب تخطيطات ،(SoC) الرقاقة على النظام منصات العميق، التعلم : مفتاحية كلمات

Résumé
Les réseaux d’apprentissage profond présentent un immense potentiel dans des domaines tels que
le diagnostic médical, la reconnaissance d’images et le traitement du langage naturel. Toutefois, la
mise en œuvre de ces réseaux sur des plates-formes de systèmes sur puce (SoC) présente des défis
importants en raison de la nécessité d’effectuer des calculs complexes et de disposer de ressources
substantielles. Ce rapport présente une étude complète et une analyse des performances des mod-
èles d’apprentissage profond sur diverses plateformes SoC, en se concentrant sur l’accélération
matérielle. Plus précisément, il propose une étude de cas pratique pour la classification ECG, four-
nissant des informations précieuses sur les défis et les avantages associés. Le projet comprend la
mise enœuvre demodèles d’apprentissage profond pour la classification ECG sur différentes plate-
formes SoC et l’analyse de leurs performances en termes de temps d’exécution, d’efficacité énergé-
tique et d’utilisation des ressources. Les résultats contribuent à améliorer notre compréhension de
l’optimisation des performances des modèles d’apprentissage profond sur différentes plateformes
SoC et offrent des conseils pour la recherche future dans ce domaine.

Mots clés : Apprentissage profond, plates-formes de systèmes sur puce (SoC), ECG.

Abstract
Deep learning networks hold immense potential in fields such as medical diagnostics, image recog-
nition, and natural language processing. However, implementing these networks on System on
Chip (SoC) platforms presents significant challenges due to the need for complex computations
and substantial resources. This report presents a comprehensive investigation and performance
analysis of deep learning models on various SoC platforms, focusing on hardware acceleration.
Specifically, it offers a practical case study for ECG classification, providing valuable insights into
the associated challenges and benefits. The project entails implementing deep learning models for
ECG classification on different SoC platforms and analyzing their performance in terms of exe-
cution time, energy efficiency, and resource utilization. The findings contribute to enhancing our
understanding of optimizing deep learningmodel performance on various SoC platforms and offer
guidance for future research in this area.

Keywords : Deep learning, System on Chip (SoC) platforms, ECG.
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