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Abstract

This study is part of an assessment of the vulnerability of drinking water networks, with the aim
of optimizing their asset management. The approach is based on the use of machine learning and
artificial intelligence methods for data processing and analysis, providing a solid foundation for
the application of Multi-Criteria Analysis (MCA), particularly through the Analytic Hierarchy
Process (AHP). The analysis made it possible to identify the most vulnerable network segments
and to propose rational and well-prioritized intervention strategies.

This approach also opens the door to an entrepreneurial perspective through the creation of
Wevolia, a future micro-enterprise. Wevolia aims to integrate artificial intelligence into practical
solutions to sustainably optimize asset management, not only in the water sector but also in
broader infrastructure management contexts.

0.5cm]

Keywords : Artificial Intelligence - Machine Learning - Drinking water networks - Multi-
Criteria Analysis - Vulnerability.

Résumé

Ce travail s’inscrit dans le cadre de I’évaluation de la vulnérabilité des réseaux d’eau potable,
dans I'objectif d’optimiser leur gestion patrimoniale. L’étude repose sur 1'utilisation des mé-
thodes d’apprentissage automatique et d’intelligence artificielle pour le traitement et 1’exploi-
tation des données, constituant une base solide pour l'application de 1’Analyse Multicritere
(AMC), notamment a travers la méthode AHP (Processus Hiérarchique Analytique).

L’analyse a permis d’identifier les segments les plus vulnérables et de proposer des priorités
d’intervention adaptées et rationnelles.

Cette démarche ouvre également la voie a une perspective entrepreneuriale a travers la création
de Wevolia, une future micro-entreprise. Wevolia ambitionne d’intégrer I'intelligence artificielle
dans des solutions concrétes pour optimiser durablement la gestion patrimoniale des infrastruc-
tures, non seulement dans le domaine de I'eau, mais également dans des contextes élargis de
gestion d’actifs.

Mots clés : Intelligence Artificielle - Apprentissage Automatique - Réseaux d’eau potable -
Analyse Multicritere - Vulnérabilité.
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