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ملخص
امٔرين الشخصي والعلاج المبكر الكشف يعد الاعٔمار. جميع من الافٔراد على يؤثر كبيرًا، عالميًا صحيًا تحديًا السرطان يزال لا
الالٓي التعلم اسٔاليب في الحديثة التطورات اظٔهرت العلاج. ونتائج المرض سير توقعّات من كبير بشكل يحسنان حيث حاسمين،
الادٔوية استجابات وتوقع الطبية الصور تحليل خلال من السرطان عن الكشف تعزيز في كبيرة وعودًا (DL) العميق والتعلم (ML)
منخفضة دبقية اؤرام الٕى الدماغ، اؤرام من نوع وهي الدبقية، الاؤرام تصنيف على الدراسة هذه تركز مريض. لكل المحددة
التصوير شرائح على يعمل للاؤرام شامل تصنيف نموذج اقتراح خلال من (HGG) الدرجة عالية دبقية واؤرام (LGG) الدرجة
من السرطان لعلاج الادٔوية لاستجابة تنبؤي نموذج تطوير الدراسة تستكشف ذلك، الٕى بالإضافة .(MRI) المغناطيسي بالرنين

السريرية. الخلايا خطوط ومعلومات الجزيئية الادٔوية بيانات من الاستفادة خلال
التعلم الالٓي، التعلم المغناطيسي، بالرنين التصوير السرطان، ادٔوية استجابة الدماغ، ورم السرطان، : مفتاحية كلمات

التصنيف. العميق،

Résumé
Le cancer reste un problème de santé mondial important, qui touche des personnes de tout
âge. La détection précoce et le traitement personnalisé sont essentiels car ils améliorent consid-
érablement le pronostic et les résultats du traitement. Les travaux récents dans les méthodes
d’apprentissage automatique (ML) et d’apprentissage profond (DL) se sont révélés très promet-
teurs pour améliorer la détection du cancer par l’analyse d’images médicales et pour prédire
les réponses aux médicaments spécifiques aux patients. Cette étude se concentre sur la classi-
fication des gliomes, un type de tumeur cérébrale, en gliomes de bas grade (LGG) et gliomes
de haut grade (HGG) en proposant un modèle de classification des tumeurs de bout en bout
qui fonctionne sur des coupes d’IRM. En outre, elle explore le développement d’un modèle
prédictif de la réponse aux médicaments anticancéreux en exploitant les données moléculaires
des médicaments et les informations sur les lignées cellulaires cliniques.

Mots clés : Cancer, Tumeur cérébrale, Réponse aux médicaments anticancéreux, IRM,
Apprentissage automatique, Apprentissage profond, Classification.

Abstract
Cancer remains a significant global health challenge, affecting individuals of all ages. Early
detection and personalized treatment are crucial as they significantly improve prognosis and
treatment outcomes. Recent advancements in machine learning (ML) and deep learning (DL)
methods, have shown considerable promise in enhancing cancer detection through medical im-
age analysis and predicting patient-specific drug responses. This study focuses on the classi-
fication of Gliomas, a type of brain tumor, into Low-Grade Gliomas (LGG) and High-Grade
Gliomas (HGG) by proposing an end-to-end tumor grading model that performs on MRI slices.
Additionally, it explores the development of a predictive model for cancer drug response by
leveraging drug molecular data and clinical cell line information.

Keywords : Cancer, Brain tumor, Cancer Drug Response, MRI, Machine learning, Deep
learning, Classification.
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